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Vom intelligenten Papagei 
zum allwissenden Experten:

Wie weit kann man 
KI-Sprachmodellen vertrauen?



Generative KI-Systeme
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• viele andere KI-Anwendungen (z.B. Erkennung von Melanomen): Analyse 
(Klassifikation, Vorhersage)

• Generatives KI-System: erzeugt Outputs von der gleichen Natur wie Input: Bilder, 
Texte, etc.

• Es tut dies anhand einer riesigen Anzahl von Parametern
• Es tut dies nach Training mit umfangreichen Beispielen

LLM LLM
Krebs ja/nein
Überlebensdauer
…

„herkömmliche“ KI: „generative“ KI:

GenAI 



Generative KI-Modelle: Sprache
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• „Transformer“-Modell zur Zeitreihenvorhersage
• Trainiert auf Texte aller Art
• „Large Language Model“ (LLM)

Multimodal sleep scoring has 

www.medium.com

Computational sleep scoring from multimodal neurophysiological time-series has achieved impressive clinical success.

achieved

been

reached

Multimodal sleep scoring has been 

successful

used

regarded

LLM 



Sprache hat sehr komplexe Zusammenhänge
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• „Many ideas that lead to inventions, which […], are never [realized]”

• Das ist genau das, was “Transformer”-Architektur löst
• Bekommt einen sehr langen Kontext (bis zu mehrere 1000 Tokens)
• Lernt, kontextabhängig, auf welchen Teil des Satzes es ankommt

(“attention is all you need” – Vaswani et al., NIPS 2017)

Dieser Zusammenhang entscheidet, wie es weitergeht

Dieser Teil kann beliebig lang sein und ist viel weniger relevant

LLM 



ChatGPT, Gemini, Claude, LeChat, Llama, Grok, Deepseek, etc.
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• Sehr komplexe Netze (Hunderte Milliarden von Gewichten/Parametern)
• Rein auf Sprache trainiert (Milliarden von Wörtern/Tokens aus Internet, etc.) – hat 

keinerlei Wissen über das, worauf sich Text bezieht (fehlendes „Grounding“)
• Reagiert auf „Prompts“ (Eingaben) und Folgeprompts, die alle als Kontext 

herangezogen werden (auch hochgeladene Dokumente)

https://www.slideteam.net/chatgpt-it-powerpoint-presentation-slides.html

LLM 



Reinforcement Learning from Human Feedback 
(RLHF)
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• Outputs des LLMs können oft unpassend sein („unaligned with humans“)
• Nach-Training (Adjustieren) bezüglich der Outputs, Benutzer geben Feedback 

(welcher Output ist vorzuziehen)
• Reinforcement Learning: Gewichtsadaption anhand eines globalen Feedbacks

LLM 



Wichtige Eigenschaften
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• Das Modell ist im Wesentlichen ein „Sprachimitator“ („intelligent parrot“)

Topic 



Der intelligente Papagei …
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• Angenommen, das wäre Ihr „Trainingsmaterial“:
• Hiru arrautza hautsi ditut
• Hiru arrautza jaten ditut
• Hiru arrautza gehi lau zazpi berdin
• Hiru arrautza gehi bost zortzi berdin 

• Wie würden sich folgende Sätze fortsetzen?
• Hiru arrautza ...
• Hiru arrautza jaten ...
• Hiru arrautza gehi ...
• Hiru arrautza gehi bost ...
• Hiru arrautza gehi hiru sei ....

• Haben Sie irgendeine Ahnung, was Sie da sagen?

Schlagen Sie doch im Baskischen nach!

LLM 



Wichtige Eigenschaften
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• Das Modell ist im Wesentlichen ein „Sprachimitator“ („intelligent parrot“)
• Wissen ist nur implizit über sprachliche Formulierungen gespeichert, der 

generierte Satz kann völlig falsch sein („Halluzinationen“ bzw. „Konfabulationen“)
 ->  Faktencheck immer notwendig!

Eigenschaften 



„Halluzinationen“ und „Konfabulationen“
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• Halluzination: „… eine Wahrnehmung, für die keine nachweisbare externe 
Reizgrundlage vorliegt“ (Wikipedia)

• Konfabulation: „… die Produktion objektiv falscher Erinnerungen“ (Wikipedia)

• Rein sprachlich meist perfekt – Modell versucht immer, Output zu erzeugen
• Aber semantisch nicht garantiert – Bedeutung nur zweitranging

Reines LLM nimmt nichts wahr

Richtigkeit war nie Teil des Trainings

Eigenschaften 



Beispiel: Geläufiges vs. Nicht so geläufiges Thema 
(Chat-GPT 4)
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Eigenschaften 



Wichtige Eigenschaften
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• Das Modell ist im Wesentlichen ein „Sprachimitator“ („intelligent parrot“)
• Wissen ist nur implizit über sprachliche Formulierungen gespeichert, der 

generierte Satz kann völlig falsch sein („Halluzinationen“ bzw. „Konfabulationen“)
 ->  Faktencheck immer notwendig!
• Solches Wissen ist zeitlich beschränkt – meist nicht aktuell (Zeitpunkt des 

Trainings)

Eigenschaften 



Aktualität von Antworten
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• Bsp: 
ChaptGPT o1, 
LeChat

• Trainingsmaterial
endet davor

Eigenschaften 



Wichtige Eigenschaften
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• Das Modell ist im Wesentlichen ein „Sprachimitator“ („intelligent parrot“)
• Wissen ist nur implizit über sprachliche Formulierungen gespeichert, der 

generierte Satz kann völlig falsch sein („Halluzinationen“ bzw. „Konfabulationen“)
 ->  Faktencheck immer notwendig!
• Solches Wissen ist zeitlich beschränkt – meist nicht aktuell (Zeitpunkt des 

Trainings)
• Das System lernt nicht mit jeder Benutzung, wird aber laufend upgedatet

Eigenschaften 



In-context learning

Titel der Präsentation ODER des Vortragenden 15

• One-shot or few-shot learning

• Modell passt sich an, „lernt“ quasi

• Aber nur im Rahmen der Session von 
Prompts (Prompt Engineering)

Eigenschaften 



Wichtige Eigenschaften
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• Das Modell ist im Wesentlichen ein „Sprachimitator“ („intelligent parrot“)
• Wissen ist nur implizit über sprachliche Formulierungen gespeichert, der 

generierte Satz kann völlig falsch sein („Halluzinationen“ bzw. „Konfabulationen“)
 ->  Faktencheck immer notwendig!
• Solches Wissen ist zeitlich beschränkt – meist nicht aktuell (Zeitpunkt des 

Trainings)
• Das System lernt nicht mit jeder Benutzung, wird aber laufend upgedatet
• Ergebnisse nicht exakt reproduzierbar (Wahrscheinlichkeiten)

Eigenschaften 
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Reproduzierbarkeit

Eigenschaften 



Wichtige Eigenschaften
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• Das Modell ist im Wesentlichen ein „Sprachimitator“ („intelligent parrot“)
• Wissen ist nur implizit über sprachliche Formulierungen gespeichert, der 

generierte Satz kann völlig falsch sein („Halluzinationen“ bzw. „Konfabulationen“)
 ->  Faktencheck immer notwendig!
• Solches Wissen ist zeitlich beschränkt – meist nicht aktuell (Zeitpunkt des 

Trainings)
• Das System lernt nicht mit jeder Benutzung, wird aber laufend upgedatet
• Ergebnisse nicht exakt reproduzierbar (Wahrscheinlichkeiten)
• Fehlerhäufigkeit kann mit der Länge des Textes größer werden

Eigenschaften 



Retrieval Augmented Generation (RAG)
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• Anhand des Prompts wird nach 
vergleichbaren Dokumenten gesucht

• Antwort bezieht sich dann auf diese 
Dokumente

• Kann damit auch ganz aktuelle 
Information beinhalten

• Exaktes Zitieren möglich, viel weniger 
Konfabulationen

https://en.wikipedia.org/wiki/Retrieval-augmented_generation

RAG 



Beispiel RAG in ChatGPT 5
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Titel der Präsentation ODER des Vortragenden

Quellen zur 
Nachprüfumg

RAG 



Bias

• Bias entspricht dem in der Sprache
• Bsp. ChatGPT 4

• Vielfach durch RLHF ausgeglichen

21
Titel der Präsentation ODER des Vortragenden

Bias 
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• Chat-GPT kann auch schon 
Bilder verarbeiten

• Durch multimodale 
Verknüpfung mit anderen 
Medien werden die Systeme 
leistungsfähiger und 
vertrauenswürdiger

• Schritt in Richtung 
„grounding“/Wahrnehmung

MMM 

Multimodale Modelle



Zusammenfassung
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• Sprachmodelle sind leistungsfähig, können perfekt grammatischen Text 
erzeugen, aber haben selbst „keine Ahnung“, was sie hier erzeugen 
Wissen nur implizit!

• Als Sprachmodell selbst keinerlei „Grounding“, keine „Wahrnehmung“
daher „Halluzinationen“ bzw. „Konfabulationen“

• Die Korrektheit des Textes muss immer überprüft werden
• Nachtrainiert, um nur politisch korrekte Aussagen zu liefern
• Mit RAG werden die Modelle wesentlich vertrauenswürdiger
• Überprüfen der Quellen (soferne angegeben)
• Multimodalität erweitert den „Horizont“ in Richtung größerer Glaubwürdigkeit

Summary 



WHO AM I? 
Ao.Univ.-Prof. am Institut für Artificial Intelligence

(ai.meduniwien.ac.at)

Curriculumdirektor für Medizinische Informatik

Pionier für Neuronale Netze in Österreich

Vizepräsident der ASAI (www.asai.ac.at)

Gründer der Siesta Group Schlafanalyse GmbH
(www.thesiestagroup.com)

Bio 
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